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EXTRACCION DE
INFORI\/IACION

n de entidades médic




Extraccion de informacion de
expedientes médicos electronicos

[ Medicametcn | Ooss | Maicameotorpreven | [ comorbiases | mosis | £ ] rc Jsatoz JuAS 140 | vempersturs | puso | avaes |
“Nota Médica < paciente> ||| GGG -:cictc> tonbre < doctor> HOSPITAL ABC < doctor>

Signos Vitales 25/07/2020 22:46: Temperatura: / Frecuencia cardiaca - ADL: m / Frecuencia
respiratoria - ADL: / Sa02: m / Sintomas Se trata de < paciente> de 60 anos de edad, con
antecedentes de . Al pase de visita el paciente niega dolor toracico. Neg6é sintomatologia urinaria
digestiva.actualmente paciente . Objetivo Hombre de edad aparente igual la cronolégica,
orientado en tiempo, persona, lugar circunstancia, alerta. Coloracidén normal de mucosas. Estado de hidratacidn
adecuado. Sin oxigeno suplementario. Sin datos de dificultad respiratoria. Escala NEWS de 3 puntos Prueba PCR
para COVID-19 POSITIVA Andlisis Paciente que cursa su 6° dia de estancia en UTC-19, en su 17° dia desde el
inicio de los sintomas. Se encuentra con mejoria con respecto al dia de ayer. Se mantiene con puntas nasales 0.5

Lt saturando al 96 %. Se mantiene en vigilancia estrecha. No presenta complicaciones. Se dieron informes su

familiar. Resultados de Laboratorio No hay informacién para mostrar. Plan de Manejo DBESRE: R\ [013KV:VIRSNLL

ANZANA/POLIMERICA 1 LATA DIARIA SIN FIBRAEMMSthImcol salina 0.9% 250cc para
Analgesia: Administrar m de , VO (PRN, en caso de dolor fiebre). Tromboprofilaxis:
m, SC cada 24 horas. Otros medicamentos: IR IV Cada 24 horas (4/7)
(FI 23-07-20) PEIIE vo cabA 12 HRS iETS oral Diluido en agua cada
24 horas Oxigenoterapia: Cuidados Generales de enfermeria: Posicidn

semifowlerReicRE signos vitales 2 veces por turno Reportar saturacién menor de 90% Reporte de

eventualidades: aumento en el trabajo respiratorio, inestabilidad hemodindmica Fomentar ejercicios respiratorios

seg(n corresponda Fomentar deambulacién Vigilar uresis evacuaciones por turno Diagnéstico Neumonia Por




ldentificacion de datos antropométricos

m Son mediciones técnicas sistematizadas que expresan, cuantitativamente, las
dimensiones del cuerpo humano: edad, peso, talla, IMC.

m Se ocuparon expresiones regulares para la extraccion de los datos antropométricos,
con las siguientes complicaciones: mMC

45 1

— Cantidad de variaciones:

- Diferentes escalas (metros, cm, etc.)

- Errores ortograficos —
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Deteccion de Sintomas

m Hipotético: El contexto puede cambiar la temporalidad a hipotética.
- “El paciente debe regresar en caso de fiebre”

- “Paracetamol 18r VO en caso de DOLOR”

m Negaciones: El contexto determina si una condicion se niega.

- “Sin fiebre”

- “No dolor”

m Faltas de ortografia

- “dificultadrespiratoria”




Deteccion de entidades médicas

- BIO-tag conversion
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Figure 1: Named Entity Recognition System Diagram (Subtask 1)

Créditos: Orlando Ramos, Rodrigo del Moral y Javier Reyes
,




CLASIFICACION
AUTOMATICA DE
TEXTOS

Verificacion de autoria, Verificacion de hechos e Identificacion
de noticias falsas, Mineria de opiniones en Twitter, Analisis de
sentimientos en repositorios de Software




Verificacion de autoria

m Para entrenar el modelo, necesitamos parejas de textos etiquetados a forma de
conocer si ambos textos fueron o no escritos por el mismo autor.

Texto 1 Texto 2

EEi

m Entrenamiento: conjunto de datos de provistos por PAN 2020 para la tarea de
Verificacion de Autoria

_ _ Etiqueta
Una Iinstancia:

0 (Dlstlnto)

1 (mlsmo)

Muestras Textos Caracteres | Caracteres Media de
Corpus | Muestras . : . ..

Positivas | Diferentes MAXIimos minimos caracteres
Grande 275,565 147,778 494,257 943,947 20,355 21,426
Pequeno 52,601 27,834 93,667 296,887 20,670 21,425

Tabla 4.2: Mediciones estadisticas del conjunto de datos PAN 2020
de verificacién de autoria (Kestemont et al., 2020). 9



Aprendizaje profundo aplicado a la
verificacion de autoria
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Tesis de Maestria: Emir Araujo Pino (Enero, 2021)
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Aprendizaje profundo aplicado a la
verificacion de autoria

Nombre del Modelo AUC c@] f 05 u F1 Promedio

Red Stamesa Residual | - o0 | o751 | o075 | 0.800 0.789
Grande

Red Slamesa Residual | oz o770 | 0762 | 0811 0.804
Pequeno

Baseline Naive
(Kestemont, 2020) 0.780 0.723 0.716 0.767 0.747
Bascline Compresion 0.778 | 0.719 0.703 0.770 0.742

(Stamatatos (2020))

Tabla 5.9: Resultados finales de la tarea compartida de verificacion
de autoria del PAN 2020 (Kestemont et al., 2020).

Tesis de Maestria: Emir Araujo Pino (Enero, 2021)

Araujo-Pino, E., Gbmez-Adorno, H., & Pineda, G. F. (2020). Siamese Network applied to Authorship
Verification. In CLEF (Working Notes).
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Graph-based Siamese Network applied to
the Authorship Verification Task
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Tesis de Maestria: Daniel Embarcadero (Diciembre, 2021)
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Graph-based Siamese Network applied to
the Authorship Verification Task

Table 5.8: System rankings for all PAN 2021 submissions. Taken

from [21].
Team Dataset AUC c@l F1 F0.5u Brier | Overall
boenninghoff21 large 0.9869 0.9502 0.9524 0.9378 0.9452 | 0.9545
embarcaderoruiz2l large 0.9697 0.9306 0.9342 0.9147  0.9305 | 0.9359
weerasinghe21 large 09719  0.9172  0.9159  0.9245 0.9340 | 0.9327
weerasinghe21 small 0.9666  0.9103  0.9071  0.9270  0.9290 | 0.9280
menta2l large 0.9635 0.9024 0.8990 0.9186  0.9155 | 0.9198
peng21 small 0.9172  0.9172  0.9167  0.9200 0.9172 | 0.9177
embarcaderoruiz21 small 0.9470  0.8982  0.9040 0.8785  0.9072 | 0.9170
menta2l small 0.9385 0.8662  0.8620 0.8787  0.8762 | 0.8843
rabinovits21 small 0.8129 09129 0.8094 0.8186 0.8129 | 0.8133
ikae21 small 0.9041  0.7586  0.8145 0.7233  0.8247 | 0.8050
unmasking21 small 0.8298  0.7707  0.7803  0.7466  0.7904 | 0.7836
tyo21 large 0.8275  0.7594  0.7911  0.7257  0.8123 | 0.7832
naive2l small 0.7956  0.7320  0.7856  0.6998  0.7867 | 0.7600
compressor21 small 0.7896  0.7282  0.7609  0.7027  0.8094 | 0.7581

Tesis de Maestria: Daniel Embarcadero (Diciembre, 2021)

Embarcadero-Ruiz, D., Gdmez-Adorno, H., Reyes-Hernandez, I., Garcia, A., & Embarcadero-Ruiz, A. (2021). Graph- 45
based Siamese network for authorship verification. In CLEF.




Deteccidon de noticias falsas y verificacion
de hechos

m Distribucion de noticias falsas no es un fendbmeno nuevo
m Rapida distribucion por medio de redes sociales

m Para lograr la deteccion de informacion falsa se han propuesto diferentes
soluciones:

- Meétodos basados en el conocimiento
- Meétodos basados en el estilo

- Meétodos basados en aspectos sociales

14



Verificacion de hechos

Método basado en el conocimiento

Figura 3.3: Verificacion de hechos en 3 pasos.
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Tesis de Maestria: Ramon Casillas (Octubre, 2021)




Verificacion automatica
de hechos utilizando un
modelo de aprendizaje
profundo interpretable

Se utilizdé Covid-19 Open Research Dataset

(CORD-19, por sussiglas en inglés). Este conjunto de datos
surgié como una iniciativa del gobierno de EstadosUnidos
junto con varios grupos de investigacion. Contiene mas

de 300 mil articulos de inves-tigacion sobre COVID-19y

temas relacionados.

Dataset Afirmaciones Evidencia
Original 112 759
Original + negaciones 224 1518

Tesis de Maestria: Ramon Casillas (Octubre, 2021)
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Verificacion deinformacion sobre COVID-19

Probability
of being
true

Claim
0.4278
> 0.5722
" 0.4 I/
o
" Claim
@® True
® False

Misinformation detection - COVID-19

Misinformation Detection Regarding COVID-19

Introduce a claim related to COVID-19

cats can not be infected with COVID-19

Coronaviruses and SARS-COV-2

Although there has not been reports of pets becoming sick with COVID-1%, out of an abundance of caution, it is
ymmended that those of ill with COVID-19 should limit contact with animals until more information is known

about the virus. On the other hand, Shi et al severe acute respiratory syndrome corona ##virus 2 ( sar ##s - co
##v - 2) - the virus that causes corona ##virus disease ( co ##vid - 19 ) - has been detected in domestic dogs

and cats, raising concerns of transmission from , to , or between these animals .

Tesis de Maestria: Ramoén Casillas (Octubre, 2021)

Evaluate v

Rising evidence of COVID-19 transmission potential
to and between animals: do we need to be

concerned?

severe acute respiratory syndrome corona ##virus 2 ( sar ##s - co ##v - 2 ) - - the virus that causes corona

##virus disease ( co ##vid - 19 ) - - has been detected in domestic dogs and cats , raising concerns of
transmission from , to, or between these animals .There is currently no indication that feline- or canine-to

uman transmission can occur, though there is rising evidence of the reverse.



Deteccion de noticias falsas en Espanol

m Organizacion del FakeDES 2021 @ Iberlef
m Objetivo: Clasificar un conjunto de noticias en Espanol como verdaderas o falsas
m Recoleccion de corpus durante 2 anos: 1,636 noticias recolectadas, 47% Falsas.

m Participants through the Codalab platform, 21 systems submitted

Approach Best Accuracy MPA CFD Number of Systems
Transformers 0.7657 0.9528 | 0.3834 5
Traditional Deep Neural Networks 0.6224 0.6224 - 1
BoW, n-grams, Stylometrics 0.7535 0.9580 | 0.3941 5
All teams (with submission) 0.7657 0.9895 | 0.3732 9
All teams 0.7657 0.9965 | 0.3382 21

Gomez-Adorno, H., Posadas-Duran, J. P., Enguix, G. B., & Capetillo, C. P. (2021). Overview of FakeDeS at IberLEF 2021: Fake News
Detection in Spanish Shared Task. Procesamiento del Lenguaje Natural, 67, 223-231.

18




Deteccion de noticias falsas en Espanol

m Métodos basados en el estilo

- Modelo de clasificacion entrenado mediante la representacion de bolsa de
palabras (BoW).

- Modelo de clasificacion entrenado mediante la representacion de n-gramas.

- Modelo de clasificacion basado en arquitecturas Transformers (BERT).

Baseline Fake True Fmacro || Accuracy
baseline-BERT 0.7321 || 0.7432 || 0.7321 0.7378
baseline-BOW-SVM 0.7217 0.7359 0.7217 0.729
baseline-CHAR-3-GRAMS-SVM || 0.7063 || 0.6883 || 0.7063 0.6976

Tesis de Maestria: Claudia Porto Capetillo

19



Analisis de opiniones

COVID-19 México

INSTITUTO
| n @nieria DE INGENIERIA
\\ gLIIS[lC UNAM

iimas

Analisis de Twitter para COVID-19

Este es un sistema automatico de vigilancia de COVID19 mediante Twitter. Se busca evaluar el comportamiento de las personas, estados de animo, la
popularidad de las medidas del tomadas por el gobierno y sintomas de coronavirus.

Palabras clave de hoy

A continuacion se enlistan los (#) hashtags, (@) menciones y palabras mas frecuentes relacionados con la pandemia.

Linea del tiempo de palabras clave

La siguiente linea del tiempo presenta 6 palabras clave dentro de los tweets obtenidos cada semana. Las primeras 4 palabras son acerca del virus y
el aislamiento social: coronavirus, quedateencasa, covid19 y Susanadistancia. Se tomaron en cuenta las menciones mas frecuentes referentes a

Lopez Gatell y Lopez Obrador. Esto para conocer como se van mencionando a medida que pasa el tiempo y el virus avanza.

a0
£

Ultima actualizacién: Thu May 26 0

coronavirus - quedateencasa - covid19 - @HLGatell - @lopezobrador_ SusanaDistancia
800+

600 Se‘ro

400 Fin de jornada de sana distancia

Segundo inamiento

oL ‘ . . = oo e o ‘ :
2020-04-01  2020-04-16  2020-05-01  2020-05-16 ~ 2020-05-31 2020-06-15 2020-06-30 2020-07-16  2020-07-30  2020-08-14 2020-09-02

Hashtags de hoy

8 #covid19

4 #mexico
3 #salud

3 #puebla

3 #slp

Ultima actualizacion: Thu May 26 00:0C

Menciones de hoy
45 @hlgatell

17 @lopezobrador
10 @catrina_nortena

8 @who

5 @ssalud_mx

Palabras de hoy

A2 oo
37 crisis
23 oo
21 salud
14 &

http://www.miopers.unam.mx/covid/#/



Analisis de opiniones

intomas

Analisis de emociones

Analisis de emociones

Este es un sistema que monitorea las emociones provocadas por el COVID19 en Twitter

Linea del tiempo de emociones

La siguiente linea del tiempo presenta las emociones causadas en los usuarios de la red social.

-~ €N0jo anticipacion --disgusto -o-miedo alegria - tristeza sorpresa confianza
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fieo) & oo}
S Y Q A & '. ..
o O Q
O o}
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Vﬁ 9} ﬁo‘d -y o. .."l. Lcolod oo..«o. .0“..0 “c".‘ 2760 Bé Yo} "o, .'o‘.. "'“
™ o ({h e j f §e) —\ﬁt 4 CQA( vC{!K/*r} ~ )( ,-\)>m\ Y A '-k Regoicleine ,n\"',\ql Ars -‘% b
o 8 I W e , P A O e hor fing
O%mﬁc@( w QMM,»»“ %M@M O ﬁlm Wi&»%m%
2020-04-26 2020—05-21 2020—06—14 2020—07—09 2020—08—03 2020—08—28 2020-09-22 2020-10-16 2020—11—09 2020-12-03 2021—01-b‘l

http://www.miopers.unam.mx/covid/#/emociones




Analisis de opiniones

Monitor de sintomas Anadlisis de emociones

Analisis de sintomas para COVID-19

Este es un sistema automatico de vigilancia de sintomas de COVID19 para México Los sintomas presentados tienen 2 categorias principales: los
fisicos causados por COVID19 como fiebre, tos o gripe y los transtornos ocasionados por el asilamiento social como ansiedad, depresidn, insomnio,
entre otros.

Linea del tiempo de sintomas COVID vs salud mental

El siguiente grafico representa la cantidad de sintomas relacionados al COVID-19 y los estados de salud mental que se pueden presentar en la
poblacion debido al aislamiento social y demds factores. Por cada dia se presentan dos valores, cada uno de ellos indica la cantidad de apariciones
de sintomas de cada tipo (COVID-19 y estados de salud mental o psicoldgicos), esto con el fin de conocer cémo afecta el paso del tiempo a la
frecuencia de estos dos valores.

Ultima actualizacion: jue may 26 00:00:21 2022

- Sintomas mentales -o- Sintomas COVID
2201
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Analisis de sentimientos en repositorios de

Software

Extraccion
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Tesis de Maestria: Andric Valdez Valenzuela (diciembre, 2020)
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Analisis de sentimientos en repositorios de
Software

Comentario Sentimiento | # Comentario Sentimiento
. . . . I made some minor tweak to process
thanks for reporting the issue. Processing-time B v the tuples with some time offset, please pull Newtvel
based windows internally uses a ScheduledExecutor.
the current changes and test.
S for lat 11 tStartTi t ™ < s
il " a'e HmegiER, el g S s R Negativo 8 I 'pull and test again, yes, no tuple lost now. Thanks . Positivo
and getEndTimestamp()
. . when you get some time can you pull the updated
You might want to try your tests with the patch Neutral 9 . Neutral
M changes and test again ?
I tested several times with your patch, now it seems . I test again, as the same arguments as before,
sk ] ) Thank Positivo 10 | it seems all right. But when I make the spout Neutral
aS g menpesioverian: S8 you emit more frequently, the ahead tuples are expired
The initial tuples expired because the trigger
Eh, it still lose 'data , following is one test result, e, P FEve > .lgg
) Neutral 11 | was not fired exactly after the window interval Neutral
and you can see that the 15073 is lost.
but after a delay
thanks for the update. I made some minor changes to
the patch today. If you could pull the latest changes Positivo 12 | So that’s it, I got, thanks ! Positivo

and run your tests a few times will be great .

Tabla 5.4: Secuencia de comentarios para una Incidencia Resuelta
del proyecto STORM-APACHE. Sentimientos: 41.67 %
positivos, 8.33 % negativos y 50 % neutrales.

Tesis de Maestria: Andric Valdez Valenzuela (diciembre, 2020)
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Analisis de sentimientos en repositorios de
Software

# | Comentario Sentimiento | # | Comentario Sentimiento
Sorry , but anyone had a chance to look at this? If you see the log I sent you there’s some lines
1 The error gets quite f['equent after primary/secondary Negativo 7 logglng Setting this option. SOI‘I"y y but I think Negativo
switch, but after restart it becomes fine. that’s not the root cause of the problem.
S - not yet. I'll h look t 1 . . .
2 (o' Ye a,-ve mit et o Negativo 8 Hi guys, am I right about above comment? Neutral
somebody beats me to it.
) H 2
Hi Derick, BB for 1ooking into this. - Sorr‘y but we ve' botp beer'l on Va.C&thTlS so haven’t had )
3 i Positivo 9 the time to look into it again. Last I tried T couldn’t Negativo
Any luck about this issue? : i . ; )
reproduce it though.. I'll see if T can look into it tomorrow
I got as far as setting up an SSL replicated ‘
. il . Thanks for your reply. We found that the issue only
environment, but this is causing me some i : ) o
4 ) ; : Neutral 10 | happens when accessing the test script via apache, Positivo
issues that I haven’t been able to nail down. Lot I if g nf t'
I have not forgotten about this yet! Sl TG STOW I YOL TERa iy THONE TRoranon.
Sorry to ask, but this issue is [really blocking us
5 | from moving forward for hot-standby with PHP Negativo 11 You Eai hitting anything similar to PHP-329, Neutral
. Is there any way we can do or any resource we your issues are SSL specific.
can reach to speed it up? Thanks
6 ! cannok reprc‘)duce this 5c all o yoy CHaie 3 Shorg Neutral 12 | Closing this due to inactivity. Neutral
reproduce script that reproduces this issue for you? :

Tabla 5.5: Secuencia de comentarios para una Incidencia No
Resuelta del proyecto PHP-MONGQO. Sentimientos:
11.76 % positivos, 29.41 % negativos y 58.82 % neutrales.

Tesis de Maestria: Andric Valdez Valenzuela (diciembre, 2020)




Analisis de sentimientos en repositorios de
Software

Incidencias Comentarios por incidencia > 10 Incidencias
Resueltas No Resueltas

A) W # Pos># Neg WHl Neg > # Pos M #i Neg=# Pos B)

Tesis de Maestria: Andric Valdez Valenzuela (diciembre, 2020) 26



Analisis de sentimientos en repositorios de

Software

g ; A
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0 1 2 3 45 6 7 8 9 101112131415 1617 1819 202122 23

=O=% Sentimiento Negativo

Tesis de Maestria: Andric Valdez Valenzuela (diciembre, 2020)
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Seminario Red de Ingenieria de Software y Bases de datos
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