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EXTRACCIÓN DE 
INFORMACIÓN
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Identificación de entidades médicas



Extracción de información de 
expedientes médicos electrónicos
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Identificación de datos antropométricos

■ Son mediciones técnicas sistematizadas que expresan, cuantitativamente, las 

dimensiones del cuerpo humano: edad, peso, talla, IMC.

■ Se ocuparon expresiones regulares para la extracción de los datos antropométricos, 

con las siguientes complicaciones:

– Cantidad de variaciones:

– Diferentes escalas (metros, cm, etc.)

– Errores ortográficos
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Detección de Síntomas

■ Hipotético: El contexto puede cambiar la temporalidad a hipotética.

– “El paciente debe regresar en caso de fiebre” 

– “Paracetamol 1gr VO en caso de DOLOR”

■ Negaciones: El contexto determina si una condición se niega.

– “Sin fiebre”

– “No dolor”

■ Faltas de ortografía

– “dificultadrespiratoria”
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Detección de entidades médicas

Créditos: Orlando Ramos, Rodrigo del Moral y Javier Reyes
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CLASIFICACIÓN 
AUTOMÁTICA DE 

TEXTOS
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Verificación de autoría, Verificación de hechos e Identificación 

de noticias falsas, Minería de opiniones en Twitter, Análisis de 

sentimientos en repositorios de Software



Verificación de autoría
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■ Para entrenar el modelo, necesitamos parejas de textos etiquetados a forma de 

conocer si ambos textos fueron o no escritos por el mismo autor.

■ Entrenamiento: conjunto de datos de provistos por PAN 2020 para la tarea de 

Verificación de Autoría



Aprendizaje profundo aplicado a la 
verificación de autoría

Tesis de Maestría: Emir Araujo Pino (Enero, 2021)
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Aprendizaje profundo aplicado a la 
verificación de autoría

Tesis de Maestría: Emir Araujo Pino (Enero, 2021)
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Araujo-Pino, E., Gómez-Adorno, H., & Pineda, G. F. (2020). Siamese Network applied to Authorship 

Verification. In CLEF (Working Notes).



Graph-based Siamese Network applied to 
the Authorship Verification Task

Tesis de Maestría: Daniel Embarcadero (Diciembre, 2021)
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Graph-based Siamese Network applied to 
the Authorship Verification Task

Tesis de Maestría: Daniel Embarcadero (Diciembre, 2021)

13Embarcadero-Ruiz, D., Gómez-Adorno, H., Reyes-Hernández, I., García, A., & Embarcadero-Ruiz, A. (2021). Graph-

based Siamese network for authorship verification. In CLEF.



Detección de noticias falsas y verificación 
de hechos
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■ Distribución de noticias falsas no es un fenómeno nuevo

■ Rápida distribución por medio de redes sociales

■ Para lograr la detección de información falsa se han propuesto diferentes 

soluciones:

– Métodos basados en el conocimiento

– Métodos basados en el estilo

– Métodos basados en aspectos sociales



Verificación de hechos

Método basado en el conocimiento

Tesis de Maestría: Ramón Casillas (Octubre, 2021)
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Verificación automática 
de hechos utilizando un 
modelo de aprendizaje 
profundo interpretable

Se utilizó Covid-19 Open Research Dataset

(CORD-19, por sussiglas en inglés). Este conjunto de datos

surgió como una iniciativa del gobierno de EstadosUnidos 

junto con varios grupos de investigación. Contiene más 

de 300 mil artículos de inves-tigación sobre COVID-19 y 

temas relacionados.

Tesis de Maestría: Ramón Casillas (Octubre, 2021)
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Verificación deinformación sobre COVID-19

Tesis de Maestría: Ramón Casillas (Octubre, 2021) 17



Detección de noticias falsas en Español
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■ Organización del FakeDES 2021 @ Iberlef

■ Objetivo: Clasificar un conjunto de noticias en Español como verdaderas o falsas

■ Recolección de corpus durante 2 años: 1,636 noticias recolectadas, 47% Falsas.

■ Participants through the Codalab platform, 21 systems submitted

Gómez-Adorno, H., Posadas-Durán, J. P., Enguix, G. B., & Capetillo, C. P. (2021). Overview of FakeDeS at IberLEF 2021: Fake News 

Detection in Spanish Shared Task. Procesamiento del Lenguaje Natural, 67, 223-231.



Detección de noticias falsas en Español
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■ Métodos basados en el estilo

– Modelo de clasificación entrenado mediante la representación de bolsa de 
palabras (BoW).

– Modelo de clasificación entrenado mediante la representación de n-gramas.

– Modelo de clasificación basado en arquitecturas Transformers (BERT).

Tesis de Maestría: Claudia Porto Capetillo



Análisis de opiniones

http://www.miopers.unam.mx/covid/#/



Análisis de opiniones

http://www.miopers.unam.mx/covid/#/emociones



Análisis de opiniones

http://www.miopers.unam.mx/covid/#/sintomas



Análisis de sentimientos en repositorios de 
Software
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Tesis de Maestría: Andric Valdez Valenzuela (diciembre, 2020)



Análisis de sentimientos en repositorios de 
Software
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Tesis de Maestría: Andric Valdez Valenzuela (diciembre, 2020)



Análisis de sentimientos en repositorios de 
Software
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Tesis de Maestría: Andric Valdez Valenzuela (diciembre, 2020)



Análisis de sentimientos en repositorios de 
Software
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Tesis de Maestría: Andric Valdez Valenzuela (diciembre, 2020)



Análisis de sentimientos en repositorios de 
Software
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Tesis de Maestría: Andric Valdez Valenzuela (diciembre, 2020)
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